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IA como ideologia:
mitologia y mistificacion

(ejemplo: modelizacién de la Salud Digital)



MODELO ECOSISTEMICO DE LA SALUD DIGITAL
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EEG classifier
for concussions

EEG processing for
motor-imagery BCI

SVM ML model for
diabetes prediction

ML for Health
Assistant Bot

ML for future risk
of growth disorders

EEG classifier
for seizures

CNN far stress
evaluation (WIloT)

TensorFlow + Keras NN models

to detect psychotic relapse

ML model for

signal quality assessment

ML, DL models for

Federated ML for
patient privacy

eHealth

Artificial
Intelligence

ECG ML for fall
detection/prediction

text classification in
suicide prevention

mHealth

Al MRI Image Analysis

ML for predicting
emotional states

ECG ML to detect
sleep apnea

ECG ML lo detect
heart failure,
arrhythmias,

myocardial infarction,
atrial fibnllation

Cloud-based ML
detection algorithm

ML Image Stabilization
for tele-tutoring

ML for managing emergency system

Al use for guidance Parkinson's disease
in patients with

chronic condifions

Al prediction
of osteoarthritis

Telehealth Telemedicine

Al / ML for extracting

Al for in-home value from medical data

anomaly recognition
from biosignals Edge/Cloud platform
with ML model

training delegation

DL Image processing
for remote screening

of physical frailty

Al use suggested in

ML Natural Language Processing ~ teleophthaimology

for mental health and substance abuse

Al use suggested in
cardio-oncology

Pap & Oniga. A Review of Converging Technologies In eHealth Pertaining to Artificial Intelligence.
International Journal of Environmental Research and Public Health. 19. 11413 (2022).
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competencia tecnoldgica critica

Comprension de logicas, mecanismos y
efectos de técnicas, objetos técnicos e
instrumentos de practicas, para dominar
procesos de generacion de tecnologias
desarrollados para intervenciones en
cuerpos sociales, individuales y
colectivos.



competencia tecnoldgica critica

Comprensin de logicas, Habilidades para aplicar las

e e e tecnologias con la maxima

e ontos e practicas efectividad, haciéndolas eficientes
generacion de tecnologas (costo-efectivas), efectivas

ntervenciones en cuerpos concretas (calidad-equidad) y
colectivos. transtormadoras sociales

sostenibles.



competencia tecnoldgica critica

Comprensién de légicas,
mecanismos y efectos de
técnicas, objetos
técnicos e instrumentos
de practicas, para
dominar procesos de
generacion de
tecnologias
desarrollados para
Intervenciones en
cuerpos sociales,
individuales y colectivos.

Habilidades para aplicar
las tecnologias con la
maxima efectividad,
haciéndolas eficientes
(costo-efectivas),
efectivas concretas
(calidad-equidad) y
transformadoras sociales
sostenibles.

Capacidad para utilizar
conocimientos, practicas
y técnicas, a partir de la
evaluacion critica de sus
aspectos operativos,
especialmente el
potencial para valorar la
sensibilidad ecosocial.



Revisidn de fundamentos
de la Inteligencia Artificial

» Cuasi-conceptos de |IA

» Concepto objetivo de IA ,
Algoritmos recursivos o iterativos
Sintaxis dindmica B
Datos ===> informacion



Concepto
objetivode IA

Em términos objetivos ja qué nos

lrgjf)erimos cuando hablamos de

se define |A como programas de
computadora compuestos por
cadenas de comando formadas
por algoritmos recursivos o
Iiterativos, que se autoprograman
a cada nuevo ciclo de
procesamiento



Cuasi-conceptos TermlﬂO‘OgI'aS de |A

* Redes neurales

* Aprendizaje de maquina

» Aprendizaje profundo

» Modelos de lenguaje (chatbots)

Tipologias de |IA

Funciones de |A



OECD FRAMEWORK FOR CLASSIFYING Al SYSTEMS
OECD (2019), "Scoping the OECD Al principles: Deliberations of the Expert Group on

Artificial Intelligence at the OECD (AIGO)", OECD Digital Economy FPapers, No. 291,

TASK OF THE SYSTEM

Paris, OECD Publishing, https://doi.org/10.1787/d62{618a-en.

TASK & OUTPUT

FOIJRTH DIMENSIDN 0F
THE CLASSIFICATION FRAMEWORK

DATA CAN BE SYNTHETIC, DERIVED, INFERRED,
AGGREGATED; ALSO DYNAMIC OR STATIC

MODEL

PROPERTIES:
FAIRNESS
EXPLAINABILITY
ROBUSTNESS

PERFORMANCE



https://doi.org/10.1787/d62f618a-en

Tipologia descritiva de |A

Cuasi-conceptos

* |Asimbdlica: baseada em regras logicas (mais antiga,
usada em sistemas especialistas).

* |A conexionista: baseada em redes neurais (ex.: deep
learning).

 |A discriminativa: identifica, classifica ou decide. Ex.:
diagndéstico médico por IA, detecgao de fraudes.

* |A preditiva: prevé eventos futuros. Ex.: previsdo de
demanda, risco de inadimpléncia.

* |A prescritiva: recomenda agdes. Ex.: sistemas de
logistica e recomendacao personalizada.

* |A generativa: cria novos conteudos (texto, imagem,
som, cédigo). Ex.: ChatGPT, DALL-E, Sora.



Concepode A nciones de |A:

* Reconocimiento de padrones
* Deteccion de eventos

* Prevision (forecasting)

* Optimizacion de procesos
 Modelizacion de datos

* Personalizacion

* |nteraccion
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Figure 12: A scatter plot of predicted versus actual values

Malik, Sahil. Al for Absolute Beginners CODE Magazine: updated: November 10, 2021
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import json
import uuid
from IPython.display

import display_javascript, disp

_html, display
Algoritmos de

recurrencia class FlotPlot(object):
def __init__ (self, x, y):
self.x = x
self.y = y

self.uuid = str(uuid.uuid4())

def _ipython_display_(self):
json_data = json.dumps(list(zi
display_htm1(

‘ediv 1d="{}"
style="height: 300px;
width:80%;"></div>"

.format(self.uuid), raw=Tru

display_javascript("""require( [

self.x, self.y)))

removed../jquery.flot.min.js"],

function() {
var line = JSON.parse ("%s");
console. log(line);
$.plot("#%s", [linel);

¥):

"% (json_data, , raw=True)



Listing 5: Crz‘

import matplotlib.pyplot as plt

fig = plt.figure(figsize=(14, 10)
axl = fig.add_subplot(111)

.values]
list()

distance_vals = [x[4] for x in x_t
y_actual = y_test.values.flatten().

axl.scatter(distance_vals[:100], y_predict[:100], s=18, c='b', marker="s",
axl.scatter(distance_vals[:100], y_actual[:100], s=18, c='r', marker="o0",

axl.set_xlabel('distance (mi)"')
axl.set_title('Predicted and Actual C
axl.set_ylabel('Cost ($)"')

/Distance')

Sintaxis plt.legend(loc="upper left' size': 12})
dindmica plt.rcParams.update .size': 14})
plt.show()

Malik, Sahil. Al for Absolute Beginners CODE Magazine: updated: November 10, 2021
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Cuasi-conceptos

Cuestiones:

;Se puede decir que la
Inteligencia Artificial es un
malentendido semantico?

;Por qué los modelos largos de
enguaje (LLM) han ganado tanto
orotagonismo?




Contradicciones
seudo-problemas

Innovacién-creatividad vs.
control-regulacién
Dependencia vs. Apropiacion
Analdgico vs. Digital

Real vs. Virtual

Natural vs. Artificial




Contradicciones
seudo-problemas

Artificial-Natural
Binario aristotélico
actualizado por J.S. Mill
Inteligencia Artificial
vs Inteligencia Humana

Factores antropogénicos (agencia) vs
no-antropogénicos (espontaneos)
Etimologia histérica:
natura: fuente
artificial: hecho por un artesano,
artefacto, artesanato



MODO DE PRODUCCION DE CONOCIMENTO

Datos ===> Informacion

CONOCIMIENTO

INFORMACION
analisis intew

analitica

. codificacidon
observacion

logistica

heuristica



PAUTA DENSA

DILEMAS Y DESAFIOS

)

» ontoldgicos
logisticos
analiticos
heuristicos

» politicos




